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Sabermetriay nuevastendenciasen d analissestadisticodd juegodebéshal
Sabermetrics and new trendsin gatigical analyss of baseball

César Soto Vaero, Mabd Gonzdez Cagtellanos
Universidad Centrd «MartaAbreu deLasVillas (Cuba)

Resumen. La sabermetria es reconocida actuamente como una tendencia novedosa en € estudio del juego de b&sbol. Con mucho auge y utilizacion
en e andliss empirico, esta se basa en @ estudio estadigtico riguroso de la evidencia objetiva obtenida durante € juego. Teniendo en cuenta tanto sus
gportes tedricos como practicos, la sahermetria se fundamenta en una congtante blsgueda por comprender como jugar mejor y més eficientemente a
béishal, lo cud se expresay soporta mediante un tipo de andlisis de actuacion Unico entre todos los deportes colectivos. El presente trabgjo aborda los
agpectos esencides de la sabermetria, fundamentando la necesidad de su surgimiento y utilizacion, como una forma de perfeccionar la manera en que
tradicionamente se ha llevado a cabo @ andisis estadistico en d béisbol. Ademas, se brinda un resumen de los estadisticos sabermétricos més utilizados,
tanto de bateo y picheo como otros de vaor individua para € equipo, con € propdsito de hacer més clara su comprension, estudio y pogterior utilizacion
entre los seguidores de este deporte.

Palabras claves. Sabermetria, estadisticas, béishol, andlisis, estudio.

Abstract. Sshermetrics is recognized as a hew trend in the study of baseball game. This is based on the rigorous statistical study of the objective evidence
obtained and has been used extensively in its empirica analysis. Considering both theoretical and practical contributions, sabermetrics involves the
constant quest of understanding how to play basebdl better and more efficiently, which is expressed and supported by an exceptiond type of anayss
performance unique among all team sports. This paper describes the essentid aspects of sabermetrics, pointing in the necessity of its emergence and
use, as a way to improve the traditiond statistical analysis of baseball. Moreover, a summary of the sabermetrics statistics most widely used is given.
Both batting and pitching, as well as others of individua value for the team are stated throughout this work in order to make sabermetrics understanding,

study and further use clearer among followers of this sport.
Keywords. Sabermetrics, satistics, baseball, anadyss, study.

Introduccién

El béishal es un deporte colectivo sumamente complgo. Dicha
complgidad favorece la extraccién de una gran cantidad de datos de
diversaindolerdlacionadoscond juego, loscudeshacendd béisbol uno
delosdeportesméscompletosen cuanto aestadisti casserefiere(Thorn,
Pdmer, & Reuther, 1984).Actud menteexigeunatendenciaend estudio
del juegodebéisbol conocidacomo sebermetria, lacua complementay
cuestiona la manera en que tradiciondmente se ha llevado a cabo su
andidsedadistico.

Lassbermetriahasidodefinidacomod andlisisempiricodd juego
de béishol a través del estudio de la evidencia objetiva obtenida,
especificamenteusando técnicasestadidticas, cuyo finesmedir demanera
eficaz las actividades que se suscitan en d terreno dejuego (James &
Wirth, 1986). El término esderivado del acrénimo SABR, d cud hace
referenciaala Sociedad paralaInvestigacion del Béisbol Americano
(Society for American Baseball Research) (Davids, 1971), y no fue
acufiado sino hagta 1980, cuando Bill Jameshizoreferenciad mismoa
través de uno de sus famosos escritas sobre béisbol conocidos como
«Baseball Abstracts» («Abstractos de Béishol»).

Antecedentes

El primer libro cons derado como sabermétrico, mucho antesdela
popularizacion de dicho término, fue «Baseball Percentages»
(«Porcentgjes dd Béishol») (Cook, 1964). Esta publicacion, aunque
congtituyd unaverdaderainnovacion literariaparasu épocaen materia
deandlissdeestadisti casdeportivas, no obtuvo unagran acogidaentre
los estudiosos dd béishol en particular. Cook no pudo convencer a
ninguin director deeguipo paraqueemplearasushallazgos, shembargo
s motivo d entonces joven Eric Walker anutrirse delos mismos, los
cuadessirvieron debaseaestudiosrealizados posteriormentepor éstey
publicados en su primera coleccion de ensayos conocida como «The
Snigter First Baseman» («El Siniestro PrimeraBase») (Walker, 1982),
publicacion que detalabala construccion de una filosofia estadistica
basadaen d poder ddl bateador y susposibilidadesdeembasarse. Dicho
trabgjologrolaatencion deunjovengecutivo delosAtléicosdeOekland
llamado Sandy Alderson, quien contratd aWalker como consultor. Este
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fue d verdadero comienzo de la posteriormente conocida «filosofia
sebermétricadelosAtléticosde Oakland.

Sindudase méasfamoso delos sabermétricosesBill James, quien
en los afios 70s era un simple aspirante a escritor y un fanético
empedernido del béishal. Jamesescribiaen sustiemposlibres articulos
debéishol, conlasingularidad dequeestosno eranunamerarecopilacion
delos sucesos particulares de un partido ni delos comentarios hechos
por los jugadores después del juego, como solian ser cas todos los
escritos del tema en esa época. James se concentraba en responder a
preguntasespecificassobred desempefio delosjugadores, mediantela
presentaciony andissdedatosenunaformavivaz eintdigente. Ejemplo
de esto es d interés de James en responder a preguntas tan inusuaes
como por gemplo: ¢cud bateriadepitcher y cétcher permitenlamayor
cantidad de basesrobadas?

El primero deestosarticulosfue publicadoen 1977 bgjoe nombre
de «Basehall Abstracts» («Abstractos de Béishal»), donde atravésde
80 paginas James andizay comenta los resultados estadisticos de la
temporadaanterior. Durantelasproximascuatro ediciones, loslectores
delos«Abstractosde James» aumentaron demaneradesproporcionada,
obteniendo gran popularidad y convirtiéndose en referente entre la
comunidad de amantesdel béishol entodo & mundo (James& Wirth,
1986).

Estapopularidad delosescritosde Jameshasido lamotivacion de
muchos delostrabgjosredlizados por los sebermétricosde hoy endia,
los cuaes basan parte de sus estudios en las estadigticas y parametros
mencionados por James en susexcritos. Jamesalin semantiene activo,
y en 2002 publicd «Win Shares», unlibroend cud planteaunanueva
metodol ogiaparadeterminar lacontribucion decadajugador alavictoria
de su equipo (James & Henzler, 2002).

Pero aunquehan existidos numerosas publicaci ones ssbermétricas
luego de la gparicion de los «Abstractos de James», € libro que en
redlidad dio aconocer agran excad alafil osofiassherméricasndudasfue
«Moneyball» (Lewis, 2004). End sedetdlanlasestrategiasquetilizo
lacdficinadelosAtléticos de Oakland, dirigidas por su gerente genera
Billy Beane, cond findehacer mésproductivo sureducido presupuesto.
«Moneyball»noesunlibrosolo debéishol, sSnomésbiendeestrategia
denegociosbasado enlapremisadequeen un mercado competitivo,
adminigtrador audaz (de mercado pequefio) debe diferenciarse de sus
competidores a través de la optimizacion de sus recursos, mediante
estrategiasUinicasperoeficientes End caso delosAtléticos laestrategia
eraladeadoptar unmétodo desd eccion concentrado en abtener jugadores
con atos porcentgjes de efectividad d embasarse, Sintomar en cuenta
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losmétodosy estadisticosdési cosde sdleccion usadoshastad momento,
sino con otros pertenecientes d campo de la ssbermetria. Bgo este
concepto y con la ayuda de genios de lamateméticay la estadistica,
Beane logro dlasificar alos Atléticos de Oakland a la postemporada
durantecuatro afiosseguidos, Sin contar con un presupuesto exorbitante
ni con firmasde consideracion, cambiando en gran medidalaformaen
que srian redlizados losjuicios de vaor delosjugadores debéishal a
partir de esafecha(Mergjo, 2014; Zenilman, 2013).

Egtado actual dd tema

La sabermetria se concentra fundamenta mente en evauar como
afectan las estadidticas individudes y colectivas de los jugadores d
record de ganadosy perdidos delosequipo debéisbal. Siguiendo esta
|6gica, paraque un equipo seaexitoso debe ganar mésjuegos que sus
oponentes o cud selograanotando carreraso por mediodelaprevencion
de éstas. Es por dlo que la sabermetria se enfoca mayormente en la
medicionde aporteindividud decadajugedor entérminasdeanotacion
decarreras, |ocud alapogtresetraduceenvictoriasparatodod equipo.

Entrelos usosméscomunesdelasabermetriaesténlosde evauar
e desempefio dediferentesjugadores duranteunatemporadacone fin
dedeterminar quiénesson merecedoresde premioscomod MVPo Cy
Young (Stephen Ockerman, 2014), o paralacomparacion dejugedores
de diferentes épocas (Costa, Huber, & Saccoman, 2007). Ademéds, la
sebermetriabuscapredecir € desempefio deunjugador end futuroy asf
poder estimar sucompetitividad confinesdeuso o parasu contratacion
enequiposatravésdeagenciaslibresetc. Otrafuncién delassbermetria
esladeandizar conceptosaragadosend mundodd béisbol quenohan
sdolosuficientementeestudiados, cond finde estimar suveracidady
eficacia Ejemplodeesto sariad estudio dd efecto quetieneun estadio
determinado enlasestadisticasde un jugador en particular, olamedida
en que contribuye la defensa ala conquista de victorias de un equipo
determinado (Beneventano, Berger, & Weinberg, 2012).

Sabermetriay etadisticostradicionales

Los estadisticos tradicionales nacieron para tratar de soportar
objetivamente con nimeros los juicios de vaor que se hacen de los
jugadores. El Promedio de Bateo 0 AVG (en o adelante todas las
abreviaturas utilizadas paralos estadisticos se corresponderan con sus
sglas en idioma inglés), las Carreras Impulsadas (RBI), las Bases
Robadas (SB) y lasvictoriasy derrotas de los pitcher son estadisticos
tradicionales que han brillado en todos los medios que se ocupan de
cubrir losresultados del béisbol. No obstante, su vaor paradeterminar
por quéseganan o pierdenlosjuegosestalimitado solod contextodelo
queesasestadisticas querian medir cuando fueron creedas.

Resultaquelospocosdatosque se mangjaban hastaladécadadelos
setentadd sgloventeeran suficientesparasoportar losjuiciosdevaor
gue se hacian de los jugadores. En la actudidad, los estadisticos
tradi ciond esno son capacespor d solosdeandizar lasnuevasvariables
e ideas que han surgido de la observacion del juego. El uso de las
tecnologiasinforméticashaextendidol ascapaci dedesded macenamiento
y procesamiento dedatosdeportivosaunaesca ainsogpechada(Robert
P. Schumaker, 2010). Espor dlo quesehahecho necesariod disefiode
nuevas herramientas y metodologias con € objetivo de explorar las
complgasreacionesentrelosmilesdedatosquesurgendiaadiaen cada
juegodebéishol (Adler, 2006).

Lassbermetriano setratademenospreciar estadidticostradicionaes
tan importantes como & AVG o d SB, sino de integrar nuevas
herramientasdeandisisquedependan mésdd tdentopropiode jugador
y queayuden adeterminar cud esreslmented vaor decadauno parasu
equipo. La reacion entre estadisticos tradicionades y sabermetria es
comolarelacion entrecontaduriay finanzas. Lasprimeras (estadisticos
tradicionaesy contaduria) describen € pasado con exactitud, mientras
gue las segundas (finanzas y sabermetria) usan las herramientasasu
disposicion paraentender € pasado y predecir d futuro con lamayor
precision posible.

Por eemplo, & AVG permite conocer la capacidad que tiene un

Retos, nimero 28, 2015 (2° semestre)

bateedor deno ser puesto out teniendo en cuentasolamenteloshitsque
conectaen susturnosd bate. El problemaestaen quehay otrasformas
de no ser puesto out, como las bases por bolasy |0s pelotazos que son
simplemente ignorados en este calculo, convirtiendo d AVG en un
estadisticoincompleto paraandizar correctamented rendimientodeun
bateador. Ademés, € AV Giguaad vaor detodosloshitssnimportar
s eransendillos, dobles tripleso cuadrangulares Por lotanto, esevidente
gue este no resullta ser un estadistico del todo configble puesto que es
incapaz de proporcionar todalainformacion sobrelacapacidad deun
bateador parano ser puesto out, y ademéastampoco midelacdidad de
SUSCONEXiONES.

En este sentido, |a sabermetria propone estadisticos como €
Porcentgje de Embasado (OBP) cuyo objetivo es medir la capacidad
quetieneun bateador deno ser puestoout teniendo en cuentatodassus
formasposibles(hits, basespor bolas pdotazosetc.). Ademés, € Sugging
(SLG) permiteconocer lacdidad desusconexionesasignandolevaores
determinadosacadaunadelasbasesd canzadasen susturnosa bate. La
sumade ambas estadisticas, dacomo resultado € estadistico conocido
como OPS(OBPmMésSLG), unaespeciedecdibredd bateador smilar
d queseohtienecond AV G enrdacionalamarcade.300, peromucho
més completo que éste.

Paralasabermetriadl Promedio deBateo esmésitil § selecacula
aildandoendichocdculoaagudlassituacionesenlascudeslapdotaes
puestaenjuegodeagudlosturnosa bateenloscuadesnohay interaccion
con ladefensiva, como los ponchesy los cuadrangulares. Por dlo,
llamado Promedio de Bateo con Pelotas en Juego (BABIP) redtala
habilidad para.conectar hitssolo cuando seponelapelotaenjuegoy la
defengvatieneoportunidad deintervenir. O sea,  BABIPexcluyelos
ponchesy cuadrangularesdd caculotradiciona del promediodebateo,
congtituyendo unamétricamuy efectivacuando selereacionaconlos
porcentgjesde rallings (batazosenlosquelatrayectoriadelape otaes
rastreray no seelevaen ninglin momento del terreno dejuego) y flies
(batazos que elevan lapelotapor losares sin tocar antes e terreno de
juego), pudiéndoseinferir deestemodolascausasdeciertosperiodosde
decliveofensvosen|losbatesdores.

Otrogemploesd casodd estaditicotradiciond RBI, € cud esun
indicador muy usado paramedir lahabilidad individua deun batesdor
para conectar un batazo que permita d mismo bateador (con un
cuadrangular), oaotro corredor en based anotar unacarrera. Esotiene
mucho quever en d sentido de buscar héroes'y villanosen @ bé&shal.
Pero por ser unaestadisti caacumul ativaque no depende por enterodel
bateador, & estadistico RBI no permite conocer su efectividad red para
impulsar carreras. Por gemplo, se podria dar € caso de tener bgjos
resultadosenegteindicador Smplementeporquel asconexionesredizadas
no encuentran suficientes corredoresen base.

Enesesantido, desdelaperspectivadelasabermetria, d incremento
delascarerasanotadasde un equipo selogramésatravésdd esfuerzo
colectivo d mezdar sshiamente los tentos individuaes en & orden
ofensivo que por actos de heroicidad individua. Mientras més veces
consigan unabasel osjugadoresy mientrasmésbasesa cancen con sus
conexiones encontrando corredores en posiciones anotadoras, més
careras anotara € equipo. De este modo, quien las anctay quien las
impulsa es una resultante de la posicion en € orden d bate de cada
miembrode equipo. Lo cud dependefundamenta mentedequeaquelos
jugadoresconmeoreshabilidadesparad canzar unabase seencuentren
en base mientras los bateadores con mayor fuerza para conectar
extrabasesesténd bate. Por esoenlashistoriade béisbol esmuy dificil
hdllar bateadoresque hayanliderado € renglén decarrerasimpul sadas
bateando toda la temporada en puestos de la dineacion en los cudes
encontraron pocos corredores en base, como sucede tradicionalmente
con los octavos y novenos bates.

Teniendo todo esto en cuenta, la sabermetriahace unaestimacion
muy red delaproductividad dd equipo paraanotar carrerasa comparar
lascarrerasanotadas como equipocone productode OBPy d SLGde
todos sus bateadores en susturnos d bate. A ese producto sele suele
llamar Carreras Creadas (RC) y congtituye uno delos gportestedricos
fundamenta esdelassbermetriaend cdculodd potencid ofensvored
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de los equipos. La férmulainicid, propuesta por Bill James ha
tenido variasmodificacionesdonde seleda, enmayor o menor medida,
mésimportanciaad OBP; asi como se afiaden otros estadigticosen €
caculocomod promedio con hombresen posicion anotadora, € éxito
end robo debasesetc.

Cadauno delosandisisanterioresfundamentan € por quésurgen
|as estadlisticas ssbermétricas, como unanecesidad de perfeccionar los
estadigticosusadostradiciona mente. Aunquedichosandisishan estado
relacionados por entero con € aspecto ofensivo en @ béishal, ago
similar hasucedidotambiénparad casodeloslanzadoresy suinteraccion
conladefensva Cabesefidar quelassbermetriasehaencargado ademés
deestudiar comoafectaa resultado ddl juegod contextodrededor delos
jugadores tdlescomolasdimensonesdel osterrenasdejuego, d arbitrge,
olamanodelanzar y debatear tanto del lanzador comode bateador etc.

Algo mésqueestadisticosindividuales

Enlablsguedadelameor evaduacionintegra deunjugador, y para
lidiar conlasrd acionesecondmicasentrejugadoresy duefiosdeequipas,
la sehermetria haintroducido conceptos tan novedosos como son las
CarrerasSobred Reamplazo (RAR), laExpectaivaPitagdricadeVictoria
y lasVictorias Sobre d Reemplazo (WAR). Este (iltimo esuno delos
estadisticosméspolémicosqueexisteend béishol actud mente, yaque
tiened ambicioso propésito deaglutinar dentrodeun marcointegral los
vaoresofensivosy defensivosdeunjugador en unaposicion especifica,
cond findecacular & costo parad equipo deun hipotéticoreemplazo
dejugador y cuyoresultado son (enteoria) lasvictoriasadiciondesque
gportatener aesejugador en lugar detener aun hipotético jugador de
ligas menores en sumisma posicion (que serfalaopcion mésrépiday
menos costosaalaguerecurririae equipo parasudtituirl o).

Otra lectura més pragmética del estadistico WAR pudiera ser la
sguiente: «S unjugador selesonay tienequeser reemplazado por otro
deunaligamenor ¢cuanto perderiaoganariad equipoconlasustitucion».
Unjugador deposicion quetengasol o perfil defensivo seramasrapido
y econémico dereemplazar con un jugador deligamenor que cumpla
solocon € trabgjo defensivoy mésdificil dereemplazar § sebuscaun
jugador también con gporte ofensivo.

Aunquealn no existeun criterio unificado respecto alasvariables
atener en cuenta a la hora de medir d WAR. Esto ha dado como
resultado laformulacion de diversos estadisticos rel acionados (WAR,
'WAR, fWAR €tc.) y un gran debate en torno a temaen sitios como
Fangraphs(Fangraphs, 2014) y TangoTiger (Tango, 2014). Noobdtante,
cabes=idar laimportanciade este estadistico paralasabermetria, como
unintento deaglutinar varios conceptosapartir de criterios novedosos
con € propésito de medir ladiferenciared que hace individuamente
cadajugador debéishol en € futuro de su equipo.

Resumen delosprincipal esestadisticossabermétricos

La Figura 1 muestra un resumen de los principaes estadisticos
sabermétricos consi deradosen esteestudio. Notar € caréacter global de
los estadisticos eva uadores del valor individua parad equipo (RAR,

ﬁl:mislicns evaluador-

Estadisticos de picheo:) |

es del valor individual - K/9 - PR

para el equipo: - BB/9 - GB%

- RAR - K/BB - FB%

- WAR - HR/9 - LD%

- Win - WHIP - HR/FB%
- BABIP - FIP
\-hLOB% - xFIP

> S iy
Estadisticos evaluador-

Kl—i:amdislicus de bateo:

es de la efectividad en - OBP - 150

la defensa: - 8SLG - RC

- F% - QPSS - wOBA

- FR - OPS+ - WRAA
- BABIP - wRC

- BB% - wRC+

\\h - K% //

Figura 1. Resumen delos principales estadisticos sabermétricos considerados en esteestudi o.
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Glosario deabreviatur asutilizadas

Abreviatura Estadistico

H Hitso sencillos

HR (Home Runs) Cuadrangulares

K (Strrikeout) Ponches

BB (Baseon ball s) Bases por bolas

HBP (Hit by pitch) Gol peado por | anzamiento

AB (At bat) Vecesal bate

S (Sacrificeflies) Batazos elev ados de sacrifid o
1B (Singles) Sendllos

2B (Doubl es) Dobles

3B (Triples) Triples

RBOE (Reached bases by eror) Bases Alcanzadas por eror
B (Total Bases) Total debasesd canzadas

PA (Plate appearance) Apaicionesd plato

RBI (Runsbatted in) Carrerasimpul sadas

B (Stolen bases) Bases robadas

IgwOBA WOBA delaliga

IgERA Promedio de carreras limpiasdel ali ga
IgOBP OBPdelaliga

IgSL G Sugging delaliga

WOBAScale Escala dewOBA (generdmente alrededor de 1.15)
IgR Carrerasde laliga

1P Entradas lanzades

WAR y Win), los cudes pueden ser gplicados a cudquier jugador
independientemente delaposicién que ocupeend terreno dejuego.
LasTablas1, 2y 3describen enresumenlosprincipaesestadisticos
sabermétricos de bateo, picheo y defensarespectivamente. LaTabla4
presentaaquellosdevalor individual parad equipo.

Conclusiones

La sabermetria surgié dada la necesidad de perfeccionar los
estaditicosusadostradiciond menteend juegodeb&sbal. Lamismase
sudtentagraciasa gporteenideasdeun gran nimero depersonas, desde
jugadores, entrenadores y cazatdentos pasando por periodistas y
andistas hagta los més diversos profesiondes que de aguna u otra
formaseinvolucran en € estudio de este deporte. La ssbermetria ha
cambiado significativamentelaconcepciondd juego queseteniadécadas
atrés. En la actualidad, los conceptos y principios sabermétricos
condtituyen referenciacbligadaparatodosaquellosquedeseenredizar
andlisisedtadisticosprecisosapartir delagran cantidad de datosquese
generan continuamente. Desde mateméticos, fisicos y médicos hasta
abogadosy agentes dejugadores utilizan | os conceptos sabermétricos,
perfeccionandolos y enriqueciéndolos dia a dia, 1o que hace de la
sabermetriaunaperspectivade juego sumamente Util y dindmica
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Tablal

donde juega, etc

Estad isti cos saber métricos debateo: |a idea es neutralizar |os factores que no dependan del bateador, como e desempefio de suscontrarios, lascaracteristicas ded terreno

Estadigico de Bateo

¢;Como se calcula?

Descripcién

El OBP es |a estadistica que comenzé larevol ucion sabermétricaen e béisbol, demostrando que esmés

(Batting Averageof Balls
in Play, o Promedio de
Pelotas en Juego)

AB-K-HR+ S

OBP importante evitar que al bateador 1o pongan out (lo que mide d OBP) adar un hit (loque mided AVG).
(On Base Percentage, 0 AB';‘- EBBE :IB'-I‘DBE F Los jugadores con buen OBP (més de .350) suelen egar en los primeros lugares en la dineadén (1-4).
Porcentgje de Embasado) Paratener un buen OBP ayuda que € bateedor seapaciente y se tome un buen nimero de bol etos.
Promedio deMLB (Major League Baseball): .330.
Releciona los turnos & bate con las bases alcanzadas. Cada base equivale a mil puntos (HR=4.000,
SLG 1B+ (228) + (3*38) + (4*4B) 2B=2 .OOQ, etc.). Un turno falido tiene v or cero. Unbuen Slugging depende dd poder del jugador v de
X su capacidad para mantener un buen promedio de bateo. Regularmente un bateador con un Slugging
(Sugging) AB+ S
elevado superalamarcade .600.
PromediodeMLB: .420.
Eslasumadel OBPy el SLG paraunir la utilided de anbos en una sola estadistica mas completa para
OPS los bateadores Como el valor méximo de OBPes 1y el maximo de Sugging es 4, & vaor méximo de
(On Base Plus Sugging, o OBP +39.G OPS posible es 5. Se estima que un bateador es red mente compl eto una vez que su OPS superad vdor
OBP mésSLG) de 1.000.
PromediodeMLB: .750.
Es un guste d OPS. Si se compara é OPS jugador por jugador, se puede notar que regularmente
OPS+ . . ) : - ]
(On Base Plus Sugging o8P . bene‘lt:lAa alos jAugaiorS que tienen un Sl_Jggl ng dto sobre los que tienen un QBP alto. El Slugglng
Plus 0 OBP mAsSLG 100% [~ — + -1 promedio es casi dos veces d OBP promedio. Por ello se ha creado esta estadistica que lasnormdizay
s 1goBP lgS.G ademés gustalaventga o desventgade jugar en unaligadeterminada. Un jugador promedi o debe tener
un OPS+ de 100, ad que todo nimero por encima de 100 sera positivo y por debajo seré negati vo.
Se tratade la medicion del promedio de bateo tomando en consideracion Gnicamente |as pelotas puesas
enjuego que no resultan en un eror o en un cuadrangular, descartando igud mente | as basespor bolasy
los ponches; en otras pal abras, dice cuantas pelotas que fueron bateadas cayeron de hit. Enel caso delos
BABIP e+ HR bateadores, dlos g tienen control sobre su BABIP. Por gemplo, bateadores de lineas que suden hacer
+

buen contacto con la pelota o baeadores répidos tienden a superar los .300 puntos de BABIP (y
viceversa). Un BABIP en periodos cortos (hasta una temporada) se puede comparar con el BABIP
vitdicio del bateador y ver qué tanto influyd |a suerte en su desempefio. Un BABIP muy dto puede
indicar que més pelotas de lo normal han caido de hit, por lo que se puede espearar que tanto el BABIP,
como € promedioy & OBP disminuyan en d futuro.

PromediodeMLB: .300.

BB%
(Walk Rate, o Frecuencia
deBasspor Bolas)

Estima con qué regularidad un jugador recibe una base por bolas cuando va abatear, 1o que en cieto
modo indicalo paciente que puede ser un bateador en el plato. Considera que més que dar un hit, lomés
importante es evitar que pongan out al bateador, lo cud se esté consigue obteniendo bases por bolas.
Comparar los boletos con las gpariciones legaes permite ver qué tanto ayuda un bateador con su
paciencia a su OBP. Favorece a los bateadores de poder y aquellos que reciben muchos |anzamientos
por turno.

PromediodeMLB: 10%.

K%
(Srikeout Rate, o
Por centaje de Ponches)

Estima con qué regularidad un jugador se poncha cuando va a batear. De este modo, es posible comparar
lo factible que puede ser que un bateador ponga la pel ota en juego en una situacion determinada con
respecto cualquier otro, incuso en distintas épocas y equipos. Favorece a los bateadores de contacto y
hace lo contrario con los de poder. Un nivel bueno se encuentra por debajo de 10% y en uno mao aquel
por encimade un 27%.

PromediodeMLB: 20%.

10
(Isol ated Power, o Poder
Aislado)

SG-AVG

Resta los ncill os a las bases conseguidas con dobles, triples y cuadrangulares con lo cud se mide la
cgpaddad de dar extrabases, calculéndose d poder bruto del bateador. Aunque lo ideal seria que el
jugador lograse un equilibrio entre | os gportes en promediosde bases alcanzadasy de poder, la mayoria
de las veces no sucede asi, por lo que d 1SO congtituye una medida importante para determinar lcs
méritos of ensivos dd jugador. En este sentido, se puede decir que bateadores que cuentan con un | SO
por debajo del promedio son jugadores de velocidad quedependen mucho de los sencillos para mantener
sus promedios de bateo. Igualmente es importante sefidar que d 1SO es una estadisti ca que alcanza una
significancia predictiva a los 550 turnos d bae 0 més, por lo que un | SO de 0.350 durante unos 50
turnos es unamuegrainsuficiente para predecir si este vaor corresponde al talento red del bateador o
no.

PromediodeMLB: .155.

RC
(RunsCreated, o Carreras
Creadas)

(H+ BB)* TB
PA

Estima cuéntas careras ha gportado un bateador a su equipo, indgpendientemente del rendimiento de
dicho equipo. Esta es laférmulainicial propuesta par Bill James, la cud hatenido varias modificadones
en las que se le da una mayor o menor importancia al OBP, asi como = le afiade el promedio con
hombres en posicién anotadoray € éxito en d robo de basesetc.

PromediodeMLB: 75.

wOBA
(Weighted On Base
Average, o Promedio de

WBB + wHBP + wiB + WRBOE + w2B + w3B + WHR

PA
Donde:

wBB = 0.72* BB

WHBP =0.90 * 1B

El wOBA tiene como fin equilibrar los vaores del OPS. Lapremisa detrés de este estadigico es que el
OPS tiende a favorecer porcentuadmente a jugadores con Sluggng més altos, ya que este Ultimo
sobreestima € vaor de los extra bases (por g emplo, estadisticamente un doble tiene una expectativa de
careras de 0.77, mientras que un sencillo tiene una expectativa de 0.47, lo cud no se ajusta con la

Ponderadas M &s)

- *
Bases Alcanzadas MR,;NO]'E = ggg* :QEOE relecion 2-1 que se aplicapara é cdculo del Slugging). Esimportante sefidar que los eventos ofensiv s
Ponderado) W2B = 124 *2B son previamente multiplicadospor 0.15 (15%) con lafindidad de ajustarse auna escalasimilar aladel
w3B = 1.56* 3B OBP.
WHR = 1.95* HR
WRAA Tiene como propdsito medir cuantas careras aportaun jugador por encimadel promedio dela liga en
(Weighted Runs Above WOBA - [(WOBA té’[n‘no de c‘arreras.AEn este sentido, un jugad’or que cuente con un WRAA positAivo, esun ju@or que
Average, o Porderaxi6n de [ + 1* PA gsaaportando ofmsvanepte asu equipoen te'rTlnos de carreras por enuAma(Aid jugador promailo dela
Carrerz;s por Endimadd ’ liga ComoAd WRAA se mide en carreras, Sféul convertir suAvanrA en victoriss paqdete’m nar cuanto
Jugador Promeriio) aporta un jugador en este renglén por encima del pramedio. Si se tienen dos jugadores con dos
promedios de WOBA idénticos, € que tenga mayor cantidad de turnosal bate tendrd e mayor wRAA .
El wRC una versién mejorada, desarrollada por Tom Tango (Tango, 2014), delas careras creedas que
WRC habia introducido al mundo de la ssbermetria BiIAI James. Afio tras afio s ha idoAmejormdo laférmula
(Weighted Runs Created OBA - IGWOBA IR para conocer € Fotd de careras que a)qrtaofmsvanmte cadabateador a su equipo. Unfavez creado el
o Careras Croedas | | WVTB-AQSW + T;JA— 1% PA |WOBA, Tango incluyo una breve ecuacion que demuestra que con los valores predeterminados de cada
Ponderadas) evento del juego se puede precisar cuantas carreras agrega o sustrae cada jugador al equipo. El
WOBA Scde es una constante que varia segiin la temporaday cuyo vaor ronda los 1.15. Valores de
wRC igualeso superioresa 105 on considerados muy buenos.
Es muy similar al OPS+, ambas comparan a los jugadores con & promedio y tienen como punto de
WRC+ zquil ibrio d n](Terg 1$. El V(ijCd+ t;ol oca atodosAEs j ulgaioreg en;;i n;:srraajmimtlja ydti e la ca:)flici dad
. le comparar a dos jugadoresde distintas épocas Ademés, es gustada al estadio donde se juega, lo que
(Weighted Runs Created [ WRANTAB -y 1*100  |laconvierte en uno de los estadisticos més completos del bésbol. Un jugador promedio debe tener un
Plus, o Carreras Creadas IgR/PA

WRC+ de 100, ad que todo nimero por encimade 100 serd positivo y por debgjo sera negativo. Cada
unidad por encimao por debajo de 100 representard 1% de un jugador promedio. Esto significa que un
jugador conun wRC+ de 120, estad 20% por encima del promedio.
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Tabla2

Estadigicos sabermétricosde picheo: su prindpio basico consiste en separar |a actuaci 6n de los lanzadores de |a de su equipo tanto ala ofensivacomo a la defensiva
partiendo de la premisa de que cuando | os estadisticos no dependen Unicamente del pitcher entonces no son los adecuados para evaluar su actuacion, o predecir sus

futuras tempor adas
Estadistico de ¢Coémose calcula? Descripcion
L anzador es
K/9 K xg Promedio de ponches de un lanzador por cada nueve entradas|anzadas
( P ) Promedio de MLB: 6.8
BB/9 BB g Promedio de bases por bola de un lanzador por cada nueve entradas lanzadas.
( P Promedio de MLB: 34
K /BB K Ponches por cada bol eto.
BB Promedio de MLB: 2
HR/9 HR . Promedio de jonrones permitidos por cadanueve entradas lanzadas.
( P 9 Promedio de MLB: 1.06
WHIP
(Walksplus
hitsper inning . . ) ) .
itched. o Mide el nimero de desplazamientos entre bases que un lanzador permite por entradas lanzada. Constituye uno de los
Féasm p'or BB+H estadisticos més usados actud mente para eva uar la efectividad de un lanzador. Valores cercanos a 1.00 o inferiores
bolzs mas hits 1P son consi derados muy buenos.
par innings
|anzados)
BABIP Es el promedio de bateo de |os oponentes sn contar los ponches ni los jonrones; en otras pdabras, dice cuantas
(Batting pelotas de las que le batearon al pitcher cayeron de hit. Los jonrones no |os cuenta porque elos no dependen de los
Average of fildeadores. Si un pitcher tiene un BABIP mucho menor a.300, hatenido suerte y podemos esperar cierta regresion
Ballsin Play, o H-HR ala normaen otros de sus estadisticos, como por ejemplo los de ef ectividad. Y viceversa, un pitcher con un BABIP
Promedio de AB-K-HR+ SF mucho mayor a .300 ha tenido mala suerte, y lo més seguro es que en € futuro si sigue con la misma relacion de
Pelotasen K/BB/IP suBABIPYy suefectividad bgen.

Juego) Promedio de MLB: Entre 290 y .300.

LOB% Calcula, de todos|os corredores que s |e enbasaron a un pitcher, cuéntos de dlos quedaron en circulacién cuando
(Left on Base se terminé d inning. Es un indicador parecido al BABIP, en € sentido que ayudan a predecir sin un lanzador ha
Percentage, o H+ BB+ HBP-R tenido suerte o no. Eso si, los lanzadores buenos tienden a tener un LOB% mayor a los lanzadores maos,
Porcentge de s mplemente porque permiten menos hits con hombres en base y |es anotan menos carreras. No obstante, s esacifra

H+ BB+ HBP—(L.4* HR)

Deadosen se alejademasiado del 71%, es muy improbable que se pueda mantener.
Base) Promedio de MLB: 71.5%.
(Piching Furs, (gL (gEr |5 oM o arrstipiasdo n g dendent d oo g dpichn 2 Jom U

o Careras 9)] —Carreras Permitidas ) ) - . s L .

Lenzedlas) superior alamediade laliga, y si esmenor de cero significa que su rendimiento espeor que e delaliga.

Esla relacion entre los batazos de rolling que recibe un lanzador, en comparacion con el totd de batazosrecibidos.
GB% Apate dela relad6n de ponches y boletos por cada nueve innings, este es otro esadistico importante a la hora de

(Groundball Batazos de rolling evauar aun lanzador, ya que si depende por entero de su desempefio. Dependiendo de su repertorio y su forma de
Percentage, o = lanzar, un pitcher permitird més o menosrollings que otro (batazo que va por el piso, que no puede ser cuadrangular,
Porcentgje de Batazostotal es y que dificilmente sea un extrabase, ademés de producir més jugadas que permiten hacer dos outs, conocidas como

Rollings) dobleplays).

Promedio de MLB: 43%
FB%

(Fly Ball Relacién entre los batazos de fly o devados que recibe un lanzador, en comparacion con d tota de batazos
Per centage, 0 Batazos elevados recibidos. Es incluso meor evauador quelos cuadrangul ares permitidos.

Porcentge de Batazostotales Promedio de MLB: 37%.

Elevados)

(Lihslljgurive Relacién entre |os batazos de linea que reF:i beun Ianza’dor, en mmpara:ién con e .total de batazos reci bidog. Cuando
Percentage, 0 Batazosdelinea gsArth;o mayor 20(2)0%, se puede deducir que le estén bateando demasiado d pitcher, por lo que es expicable un
Porcentge de Batazostotales Promedio de MLE: 20%

Lineas) ) )
Se usa paramedir, de todos | os batazos € evadosrecibidos por un pitcher, cuéntos de dlosfueron cuadrangulares Al
igual que con @ BABIP, y e LOB% (a menar escaa), € pitcher no controla su HR/FB%. Mientras més crece la

HR/FB% HR muedra, mas tiende la cifra a acercarse a un 11%. Sabiendo esto, para predecir cuadrangulares recibidos rewulta

mejor tomar en cuenta d FB% en vez de ofras de relaciones (como la comunmente usada H R/9).
Batazos elevados Promedio de MLB: 11%,
Esun medidor de |a efectividad del picheo ca culado Uinicamente sobre |a base de |os ponches, boletosy
.FI P cuadrangul a esrecibi dos, que son las Ginicos estadisticos que no dependen de la defensa. En otras palabras, mide

(Fidding cuéntas carreras por cada nueve innings ha debido recibir unlanzador sobre la basede sus ponches bases por bolas

quependet . . . y cuadrangulares L a Constante FI P es un escdar utilizado para aj ustar el valor del FIPd promedio de careras

Plt(;hlng, 0 18" HR+3"BB-2"K limpias, varia segln | a temporada pero ronda e vaor de 310, puedecd cularse de la sigui ente manera
| dP'tch(?O IP + (Constante FIP)

. * * *
v d";')“e Promedio FI P de MLB: 440. Constante FIP = IgERa* (13" 19HR) + (3 (lglgF; IgHBP)) — (2 * IgK)
<FIP Simplemente se utilizan los “cuadrangulaes normaizados” en vez de los cuadrangulares redbidos. Los
(Expected FIP N ) N . cuadrajgul aes normalizados se obtimgq multiplicando Ig§ batazos elevados red bidos por 0.11. El xFIPa}yuda enla
oEP 13* HRnormelizados + 3* BB-2* K determinacion del efecto de cada estadio sobre laactuacion del lanzador. Que aun pitcher a bateen més o menos
Esperado) IP+ (Constante FIP) rollings no depende del estadio donde lance, pero los cuadrangul ares que le conecten si.
Promedio de MLB: 4.40.
- 126 - Retos, nimero 28, 2015 (2° semestre)




Tabla3

Estadisticos saber métricos de defensa: la idea esneutralizar | osfactores que no dependan del bateador, como € desempefio de sus contrarios, |as caracteristicas del
estadio donde juega, etc

Estadigicode . S
; ?
defensa ¢Coémo se calcula? Descripcion
F%
Pe(r':ofn(ing o _ OUtSTHiIiZadOSf asistencias _ Muy utilizado paramedir la ef ectividad de un jugador a la defensiva, este porcentaje orienta en
R)rcenta;geae outsrealizados+ asstencias + errors cometidos | qué grado € jugador no cometi6 error enlasjugadas a ladefensiva que intervino.
fildeo)
R Propuesto por Bill James (James & Wirth, 1986), d FR pate de la premisade que € nimero
(Ran calizados + asi . totd de outs en los que participa un jugador en una posicién determinada es un indicador
Facto?eo ‘oqur alzados asstajmfa‘s defensvo més efectivo que el porcentge de fildeo (F%). Sn embargo, cabe sfidar que algunas
Foctor de inningsjugadosenlaposcion posiciones (especidmente la primera base) pueden acumular una mayor cantided de outs
Rango) redlizados y de adstencias (sobre todo debido a jugedas de doblepay) lo que le permite

conseguir vaores mayoresde FR.

UZR
(Ultimate
Zone Rating, 0
Resultadode
Casificad6n
por Zonas)

En (Fangrephs, 2014) se define la estructura
principd parael cdculo del UZR, la cual s basa en
lasumade latotdidad de eventos en que participa un
defensor, multiplicada por € valor positivo (en caso
de que redice un out) o negativo (en caso de que
permita un hit o permita que un jugador consiga una
base por error), en comparacion con la cantidad de
veces que una jugada smilar (en términos de
locacion, velocidad y tipo de pelota bateada) es
hecha por un jugador promedio en determinada
posicién del campo durante varios afios.

El UZR es una edadistica defensiva avanzada mediante la cud se mide la contribucién en
salvar carreras de un jugador, en una determinada posicién, por encima o por debgo de otro
jugador promedio en su posi cién.

En d cam dd UZR, los eventos que se toman en cuenta on los siguientes:

o Convertir lajugada en out.

o Permitir que una pel otase convierta en hit

e Hacer un error que permita que un jugador acance una base.

Si un Center Fidder tiene un UZR de “cero”, su contribucién esneutra en comparacién conlos
demés jugadores en el Center Fidd. Si este jugador cuenta con un UZR positivo esto implica
que d jugador ha contribuido en savar mascareras que el jugador promedio en su posicién, y
lo contrario sucedera en € caso de que el UZR sea negativo.

TZL
(Total Zone
Location Data,
oZonas
Totales por
Posicién)

Su cdculo varia dependiendo de las especificidades
de los datos brindados. En vistade que la fuente del
Total Zone son los datos obtenidos de Retrosheet
(Smith, 2014), esto permite andizar la defensa de
cudquie jugador en lahistoriadel bésbol.

Igua acomo seleed UZR, el resultado se obtiene a partir de las carreras salvadas por encima
de un jugador promedio. En este sentido un jugador promedio serd igud a “cero”, uno por
encimadd promediotendrdun TZL positivo, y uno que le cueste carrerasa su equipo tendraun
valor negativo. L a comparacion es realizada por posiciones por |o que un canpo corto y un
jugador de tercera base no son comparables en la métrica, sino que lo n en comparacién a
jugadores de s1 misma posicion.

DRS
(Defensive
Runs Saved, o
Careras
Savadas por
laDefensa)

Su cdculo resulta complicado. Por gemplo,
imaginemos una pdota golpeada sin mucha fueza
entre |os jugadores detercerabasey el campo corto.
La locdizacion que podiamos utilizar como
referencia para este g empl o puede ser d vector 206,
que = ubica entre la tercera y el campo corto a un
angulo de 19 grados respecto a la tercera base. Este
tipo de jugadas es redizada sgin d sistema DRS un
26% de las ocasiones por los campo cortos por 1o
que si el campo corto en cuestion completad out, se
le acredita en @ sistema un total de 0.74 (1.00 —
0.26=0.74).

Sistema desarrollado por John Dewan para esimar cudntas jugadas defensivas rediz6 un
jugador por encimao por debgo dd promedio de los jugadores en su posicion. S un jugador
hace unajugada con un tipo especifico de pelota bateada (entiéndase gol peada a una ubicacién
especifica en el campo, y golpeada a una velocidad especifica), éste se lleva el crédito si d
menos ofro jugador en MLB fdlé misma jugada en algin momento durante |a temporada.
Aunque el sigema de Dewan es parecido d UZR, en que ambos debitan y acreditan puntos a
partir del porcentgje de jugadas red izadas, ambos difieren en lalectura de sus resultadcs. En d
caso dd UZR, d resultado es medido en carreras salvadas, mientras que en d ca de DRS este
se lee en basea jugadas realizadas o dejadas de realizar respecto d promedio.

Tabla4.

Estadisticos de valor individual para el equipo: de nadaserviria saber quétan bueno esun jugador si no podemos determinar qué tan importante espara su equipo

Estadistico devalor
par ael equipo

¢Comose calcula?

Descripcion

RAR

(Runs Above
Replacement, o Carreras
Sobre el Reemplazo)

RAR de jugador X— RAR desu reemplazo

Representa |a verdadera dif erencia que hizo un jugador X en d juego. Su cdculo varia segiin
la posicién. Por gemplo, en € caso de los lanzadores es € resultado de restar las careras
permitidas de un pitcher en determinadas entrdas, a las que hubiera permitido un
reemplazante en lamisma cantidad de innings. Genera mente se caculael nivel de un jugador
de reemplazo suméandole 1 d promedio de carreras de la liga. Es decir, suponiendo que €
promedio de carrerasesde 5.5 en laliga, entonces se diria que un reemplazante permitiria 6.5
carreras por cada nueve innings. Por ejemplo, si d pitcher X permite tres careras en 18
entradas |anzadas y suponiendo que d reemplazante permitiria 13 (6.5*2), el pitcher X
acumulariaun vaor RAR igud a10.

Promedio de MLB (por temporada paraun abridor): 30.

Esun estadigti co no estand arizado. Se asume que por cada 10 carreras sobre € reemplazo que
gporte un jugador, eso equiva e a una victoria més parasu equipo alo largo de unatemporada

(\Mvr\:sAAT)Ove RAR Por gemplo, en la MLB Albert Pujols ha promediado unas 75-80 anotadones sobre d
Replacement. o Viciorias 0 reemplazo por temporada en su carrera lo que ha equivalido a 7-8 victorias mas por
Spobre ol Rée laz0) temporada para € equipo de los Cardendes de San Luis. El costo en el mercado actual de
mp ML B de una victoria sobre reemplazo para un equipo esté estipulado entre $4.5 y $5 mill ones.
Promedio de MLB (por temporada): 2.
® \;\/al IZ)rain 1 Estima cuéntos juegos deberia ganar un equi po atendiendo a su nimero de carreras anotadasy
e)qa}gaa?ion o 1+ (Carreras anctadas + Carreras permitidas. Puede ser usado como un evaluador de la“ suerte’ que hatenido un equipo en su
! L o liga. El nimero esperado de victorias serfad resultado de multiplicar la Expectativa Pitagorica
Ex pectativa Pitagérica de permitidas) pgrel nimero d:'ljjegos jugados P P t2g
Victoria) .
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